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Pipeline du résumé automatique de documents juridiques

Mousumi Akter, Erion Çano, Erik Weber, Dennis Dobler and Ivan Habernal : A Comprehensive Survey on Legal Summarization: Challenges and Future Directions, 2025, arXiV -  
https://arxiv.org/abs/2501.17830  

Objectif de recherche : avoir un résumé 
produit le plus proche possible de celui 
que produiraient des experts

Congqing He, Yanli Lid, Hao Zhan, Quanjun Zhang: A survey of large language models for legal tasks: Progress, prospects and challenges. Computer Science review 60 (2026),

Law IA platform

https://arxiv.org/abs/2501.17830


Document  juridique 
…
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… Et résumé produit 
par des experts

D’un point de vue du 
chercheur en TAL, en plus 
des difficultés usuelles liées 
au résumé automatique, des 
caractéristiques fortes :

- vocabulaire très 
spécifique

- contextualisation avec 
de nouvelles 
informations

WHAT IS THE AIM OF THE REGULATIONS?

● Regulation (EU) 2017/1129 (the prospectus regulation), as supplemented by Delegated 
Regulations (EU) 2019/979, (EU) 2019/980 and (EU) 2021/528, aims to help companies, 
including small and medium-sized enterprises (SMEs), access different forms of finance in the 
European Union (EU). It does so by simplifying and streamlining the rules and procedures for 
drawing up, approving and distributing the prospectus a company publishes when offering 
securities to the public or admitting securities to trading on a regulated market.

● The legislation reduces costly and burdensome red tape for companies and enables investors to 
make the right investment decision by providing comprehensible, easy-to-analyse and concise 
information.

Delegated acts

The European Commission has adopted the following acts:

● Delegated Regulation (EU) 2019/979 laying down details of the key financial information in 
the summary of the prospectus, the publication and classification of the prospectus, the 
advertisement for the securities and the supplement to a prospectus;

● Delegated Regulation (EU) 2019/980 laying down details of the precise content and format 
of the prospectus, and concerning the scrutiny and approval of the prospectus;

● Delegated Regulation (EU) 2021/528 setting out the minimum information content of the 
document to be published for a prospectus exemption in connection with a takeover by means of 
an exchange offer, a merger or a division;

● Delegated Regulation (EU) 2020/1272 amending and correcting Delegated Regulation (EU) 
2019/979;

● Delegated Regulation (EU) 2020/1273 amending and correcting Delegated Regulation (EU) 
2019/980.
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Comment  fonctionnent les 
modèles de résumé 

automatique  ? 

Comment évalue-t-on la qualité 
des résumés produits ? 

Quelles adaptations sont 
nécessaires aux domaines 

considérés ? 

Comment automatiser 
cette tâche de synthèse ?

Promesses, risques et usages 
maîtrisés
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Modèles de langue : du 
pré-entrainement au résumé 

automatique
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Rappels sur le fonctionnement des modèles de langue
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Vers un apprentissage des tâches
Pré-entrainement = 80% du budget de calcul

Objectif : développer la mémoire paramétrique

Affinage sur les tâches = 20% du budget de calcul… 
>50% du budget de construction du modèle

8



Alignement

Rendre un modèle de langue acceptable du point de vue sociétal
 = Développement d’une ligne éditoriale

9



Développement des capacités en résumé automatique

Différents critères auto-supervisés

Apprendre à agréger la signification des 
tokens dans une phrase

Les deux phrases se 
suivent-elles dans le 
document?

10



Vers le résumé automatique

Un entraînement spécifique : reconstruire des phrases clés

Idée: la phrase qui partage le 
plus de mots avec les autres

PEGASUS: Pre-training with Extracted Gap-sentences for Abstractive Summarization
11



Résumé automatique
Comment imposer la longueur, le style, la technicité, 
la nature des informations ciblées?
=> Entraînements spécifiques / Instruction tuning

Following Length 
Constraints in Instructions

12



Du prompt tuning à la personnalisation
Malgré les nombreuses aptitudes des LLM

=> Raffiner un modèle de langue sur une tâche spécifique

- Utiliser des modèles plus petits -   Maximiser les performances
- S’adapter à un vocabulaire spécifique

(1) Apprendre les 
positions des mots

(2) Agréger les représentation (3) Raffiner l’architecture

13
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Du prompt tuning à la personnalisation
Malgré les nombreuses aptitudes des LLM
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- S’adapter à un vocabulaire spécifique
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Typologie des usages

17



Typologie des usages

● Assistant personnel
Lettres types, lettres de recommandation, de 
motivation, de résiliation

● Traductions
● Comptes-rendus de réunion

Mise en forme des notes
● Rédaction d’articles scientifiques

18



Typologie des usages

● Trouver l’inspiration [syndrome de la page blanche]
● Rechercher de manière ciblée, adaptée à ses besoins
● Répondre aux questions 24/7
● Partenaire de recherche: tester ses idées, …

Véracité?
Sourcing?

19



Typologie des usages
1. Récupération de documents/paragraphes
2. Génération de la réponse à partir des sources

Retrieval 
Augmented 
Generation 20



Typologie des usages
L’absence de notion de confiance dans les réponses

Expérience en vision… Également valable pour les LLMs
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Typologie des usages
1. Récupération de documents/paragraphes
2. Génération de la réponse à partir des sources

Apprendre à ne pas ajouter d’information => Dataset / benchmarks
Apprendre à ne pas répondre

SQuAD 2.0 dataset contenant
 des questions sans réponse dans le texte.
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Typologie des usages
Le LLM:
Identifie ses faiblesses
Fait appel aux outils/API pour mieux répondre

⇒ Sources de données controlées 
(SQL,wikipedia) = RAG++; calculatrice; 
traducteur; moteur de calcul spécialisé

Toolformer: Language Models Can Teach 
Themselves to Use Tools 23



Typologie des usages
Le LLM, un objet asymétrique:

Générer une réponse ≠ Vérifier une réponse

24



Typologie des usages

Différents
types d’IA…
Que l’on peut
combiner

25



Mémoire paramétrique vs Knowledge Graph

Différentes manières de stocker les connaissances en informatique:

● Base des données
● Knowledge Graph
● Ontologies
● … et LLMs (2023)

Capacités larges, systèmes rapides, interrogation SQL
Principalement : remplissage à la main

26



Mémoire paramétrique vs Knowledge Graph
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Mémoire paramétrique vs Knowledge Graph

Différentes manières de stocker les connaissances en informatique:

● Base des données
● Knowledge Graph
● Ontologies : inférer de nouvelles connaissances
● … et LLMs (2023)
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Mémoire paramétrique vs Knowledge Graph

Différentes manières de stocker les connaissances en informatique:

● Base des données
● Knowledge Graph
● Ontologies
● … et LLMs (2023)

Mémoire paramétrique = 
probabilité du prochain mot.

une mémoire imparfaite mais à très large échelle
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Mémoire paramétrique vs Knowledge Graph

Différentes manières de stocker les connaissances en informatique:

● Base des données
● Knowledge Graph
● Ontologies
● … et LLMs (2023)

Construction des KB / Ontologies

=> Extraction d’information, un processus 
également imparfait !!
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Les ambiguïtés des LLM: les nombreux usages!

Ne pas confondre…

● le LLM utilisé comme source de connaissances
● le LLM exploité pour analyser un document (=RAG)
● le LLM capable d’extraire des entités et des relations pour ensuite construire 

des bases de connaissances
● le LLM comme un outil parmi d’autres dans une approche agent… Où 

lui-même invoquant des bases de connaissances

32



Evaluation de la qualité des 
résumés produits

33



Une situation inédite dans l’histoire du ML

Avec les modèles de langue, ce qui est optimisé c’est la probabilité du 
token (mot) suivant, pas la cohérence globale.

=> Cela ne garantit pas une meilleure qualité sémantique du résumé!
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Hallucinations…

35

Hallucinations 
intrinsèques 

Hallucinations 
extrinsèques 

Le résumé généré contredit les 
informations du texte source

L'amende est fixée à 35 
euros pour un 

stationnement gênant 
et abusif.

L’amende pour 
stationnement gênant 
est fixée à 40 euros.

contradiction

Le résumé généré ajoute des 
informations qui ne sont pas 
dans le texte source

L'amende est fixée à 35 
euros pour un 

stationnement gênant 
et abusif.

Depuis 2015, 
l’amende pour 
stationnement gênant 
et est fixée à 40 euros.

ajout

Les hallucinations ne sont pas forcément mauvaises ! 
Une hallucination peut-être “vraie”

Lei Huang, Weijiang Yu, Weitao Ma, Weihong Zhong, Zhangyin Feng, Haotian Wang, Qianglong Chen, Weihua Peng, Xiaocheng Feng, Bing Qin, and Ting Liu. 2025. A Survey on Hallucination in Large 
Language Models: Principles, Taxonomy, Challenges, and Open Questions. ACM Trans. Inf. Syst. 43, 2, Article 42 (March 2025), 55 pages. https://doi.org/10.1145/3703155
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L'amende est fixée à 15 000 
000 euros pour un excès de 

vitesse.

Le conducteur doit payer 15 
millions d'euros.

Fidélité Factualité

Est-ce que le résumé est 
fidèle par rapport au 
document source ? 

Est-ce que le résumé est vrai 
par rapport à la 
connaissance du monde réel 
/ la loi ?  

L'associé unique, Monsieur 
Jean Dupont, décide de 

céder 40 % de ses parts à la 
société Holding Invest pour 

un montant de 10 000 €.

Monsieur Jean Dupont 
devient Président à vie de la 
société et vend la totalité de 
ses parts pour 1 euro 
symbolique.

Le tribunal de grande 
instance a rendu son verdict 

le 15 mars. L'avocat de la 
défense n'est pas satisfait de 

la décision.

La défense dispose de 10 
jours pour faire appel de la 
décision rendue le 15 mars. L'IA a utilisé sa mémoire 

paramétrique apprise durant son 
entraînement pour compléter les 

lacunes du texte.

Document source Résumé généré

Fidélité et Factualité



Comment s’expliquent ces hallucinations  ?

● Les modèles de langue optimisent la probabilité du token suivant, ce ne sont 
pas des bases de faits

● Données d'entraînement (mémoire paramétrique):

○ Si le modèle a lu des milliers de contrats de bail avec un préavis de 3 mois, il aura tendance à 
écrire "3 mois", même si le texte qu'il résume dit exceptionnellement "1 mois".

● Absence de modèle “logique” : les modèles de langues ne comprennent pas 
les règles du droit, ils comprennent les structures de phrases

37



Comment faire augmenter la fidélité des résumés générés 
par les modèles ? 

● Utilisation d’outils externes pour rechercher des entités / faits du documents source et s’en 
servir pour forcer le modèle à se concentrer sur les entités/faits importants

● Amélioration post-entraînement par rééchantillonnage: 

○ Classement des sorties générées par le modèle en fonction de leur qualité

○ Nécessite généralement des données annotées et classées manuellement (ou pas - Approche SCOPE- )

● Guidage lors de la génération: pénalisation des mots qui ne semblent pas provenir du texte 
source, souvent en utilisant un modèle autre pour détecter les hallucinations “à la volée”

38Duong, S., Le Bronnec, F., Allauzen, A., Guigue, V., Lumbreras, A., Soulier, L., & Gallinari, P. SCOPE: A Self-supervised Framework for Improving Faithfulness in Conditional Text Generation. In The 
Thirteenth International Conference on Learning Representations. 2025



La place du jugement humain

Le jugement humain sert:

● A construire les résumés de référence desquels les modèles doivent 
s’approcher le plus possible

● A valider la qualité des différentes métriques d’évaluation

39



La place du jugement humain

Construction des résumés de références 

Yi Chen, Rui Wang, Haiyun Jiang, Shuming Shi, Ruifeng Xu : Exploring the Use of Large Language Models for Reference-Free Text Quality Evaluation: An Empirical Study. Findings of the Association 
for Computational Linguistics: IJCNLP-AACL 2023, pages 361–374 November 1–4, 2023. ©2023 Asian Federation of Natural Language Processing

Difficile d’avoir des résumés de 
références qui couvrent le spectre 
entier des sorties potentielles

Bruit “humain” : personne ne 
ferait le même résumé

Alexander R. Fabbri and Wojciech Kryściński and Bryan McCann and Caiming Xiong and Richard Socher and Dragomir Radev : SummEval: Re-evaluating Summarization Evaluation,  2021, 
https://arxiv.org/abs/2007.12626 

40
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La place du jugement humain

Yi Chen, Rui Wang, Haiyun Jiang, Shuming Shi, Ruifeng Xu : Exploring the Use of Large Language Models for Reference-Free Text Quality Evaluation: An Empirical Study. Findings of the Association 
for Computational Linguistics: IJCNLP-AACL 2023, pages 361–374 November 1–4, 2023. ©2023 Asian Federation of Natural Language Processing

Alexander R. Fabbri and Wojciech Kryściński and Bryan McCann and Caiming Xiong and Richard Socher and Dragomir Radev : SummEval: Re-evaluating Summarization Evaluation,  2021, 
https://arxiv.org/abs/2007.12626 

Obtenir un accord inter-annotateurs haut 
est difficile

La corrélation entre les annotations des 
crowdworkers et des experts peut-être proche 
de 0… 

Pour que l’évaluation soit statistiquement 
correcte, il faut BEAUCOUP d'annotations.

Experts Annotateurs non-experts Crowdworkers

41
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Que doit-on évaluer ? 
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Similarité 
textuelle par 

rapport au 
résumé de 
référence  

Fidélité par 
rapport au 

texte source

ROUGE

Bert
Score

FactCC

Quest
EVAL

Cohérence, 
redondance, 

fluidité 
The Commission Delegated Regulation (EU) 2019/980, 

dated 14 March 2019, supplements Regulation (EU) 

2017/1129 of the European Parliament and Council. 

It addresses the format, content, scrutiny, and approval 

of the prospectus to be published when securities are 

offered to the public or admitted to trading on a 

regulated market, effectively repealing Commission 

Regulation (EC) No 809/1273. 

It includes different key points: -

SummaC

Mover
Score

BartScore

DAE

FEQA
GAQS



Métriques orientées similarité 

Le contrat prend fin après 30 
jours de préavis.

Résumé généré

Le contrat se termine après 
30 jours de préavis.

Résumé de référence

Similarité de n-gram : ROUGE 1, ROUGE 2, ROUGE-L

le, contrat, prend, fin, après, 30, jours, de, préavis

le, contrat, se, termine, après, 30, jours, de, préavis

Très bon score ROUGE 1 !

Chin-Yew Lin. 2004. ROUGE: A Package for Automatic Evaluation of Summaries. In Text Summarization Branches Out, pages 74–81, Barcelona, Spain. Association for Computational Linguistics. 43

https://aclanthology.org/W04-1013/


Métriques orientées similarité 
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L'avocat défend son client.

Résumé généré

Le juriste assiste son 
mandaté.

Résumé de référence

Le locataire paie le 
propriétaire.

Le prévenu est coupable.

Le propriétaire paie le 
locataire.

Le prévenu est non 
coupable.

le, locataire, paie, le, propriétaire

le, propriétaire, paie, le, locataire

le, prévenu, est, coupable

le, prévenu, est, non, coupable

Très bons scores ROUGE 1 .. aussi !

l’, avocat, défend, son, client

le, juriste, assiste, son, mandaté

Mauvais score ROUGE



Métriques orientées similarité 
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L'avocat défend son client.

Résumé généré

Le juriste assiste son 
mandaté.

Résumé de référence

Similarité sémantique : BertScore

Le tribunal ordonne la saisie. Le tribunal suggère la saisie.

l’, avocat, défend, son, client

le, juriste, assiste, son, mandaté

Probablement un 
bon score 

BertScore !

Probablement un bon 
score BertScore  aussi 

…

Zhang, T., Kishore, V., Wu, F., Weinberger, K. Q., & Artzi, Y. BERTScore: Evaluating Text Generation with BERT. In International Conference on Learning Representations., ICLR 2020



Fidélité par rapport au texte source 
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Le bail peut être résilié avec 
un préavis de 3 mois.

Le locataire doit donner un 
préavis de 1 mois.

Métriques basées sur le question-réponse : QuestEval

Document source Résumé généré

Génération de 
questions

Quelle est la durée 
du préavis ? 

Recherche de la 
réponse via la 
texte source

3 mois 
Recherche de la 
réponse via la 
résumé généré

1 mois 

1

2 3

4

?

Thomas Scialom, Paul-Alexis Dray, Patrick Gallinari, Sylvain Lamprier, Benjamin Piwowarski, Jacopo Staiano, Alex Wang : QuestEval: Summarization Asks for Fact-based Evaluation, arXiv preprint 
arXiv:2103.12693}, 2021



Fidélité par rapport au texte source 
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Métriques basées sur le NLI : FactCC

L'acheteur doit verser 
l'acompte avant le 15 juillet.

Le versement de l'acompte 
est dû pour le 15 juin.

Source Claim

FactCC

supported not supported

Modèle BERT entraîné sur des données créées 
artificiellement où l'on a volontairement inversé 
des noms, changé des chiffres ou ajouté des 

négations pour lui apprendre à repérer les erreurs.

Wojciech Kryscinski, Bryan McCann, Caiming Xiong, and Richard Socher. Evaluating the factual consistency of abstractive text summarization. Proceedings of the 2020 Conference on Empirical Methods in 
Natural Language Processing (EMNLP)



Et de nouveaux arrivants : les métriques LLM-as-a-judge

48

THE EUROPEAN COMMISSION,

Having regard to the Treaty on the Functioning of the European Union,

Having regard to Regulation (EU) 2017/1129 of the European Parliament and 
of the Council of 14 June 2017 on the prospectus to be published when 
securities are offered to the public or admitted to trading on a regulated market, 
and repealing Directive 2003/71/EC (), and in particular Article 9(14), 
paragraphs (1) and (2) of Article 13, Articles 14(3), 15(2) and 20(11) thereof,

Whereas:

(1)

Regulation (EU) 2017/1129 lays down requirements to be complied with when 
drawing up prospectuses. The requirements concerning the scrutiny, review, 
approval and filing of the universal registration document and any amendments 
thereto, the requirements concerning the format of the prospectus, the base 
prospectus and the final terms, the specific information to be included in a 
prospectus, the minimum information to be included in the universal 
registration document, the reduced information to be included under the 
simplified disclosure regime for secondary issuances, the reduced content, the 
standardised format and the sequence of the EU Growth prospectus, the 
reduced content and standardised format of the specific summary and the 
scrutiny and approval of prospectuses all need to be specified.

…

Document source
The Commission Delegated Regulation (EU) 2019/980, dated 14 March 

2019, supplements Regulation (EU) 2017/1129 of the European 

Parliament and Council. 

It addresses the format, content, scrutiny, and approval of the 

prospectus to be published when securities are offered to the public or 

admitted to trading on a regulated market, effectively repealing 

Commission Regulation (EC) No 809/1273. 

It includes different key points: -

 Different types of prospectuses are subject to specific information 

requirements depending on the issuer, type of security, and market 

admission, also mentioned in Regulation (EU) 2020/1273. 

- As in Regulation 2019/977 Universal registration documents must 

clearly state whether they have been approved or simply filed with the 

competent authority. [...]

Résumé généré

Score de factualité
Score de fluidité

Score de cohérence
Score de redondance

…

https://eur-lex.europa.eu/eli/reg_del/2019/980/oj/eng#ntr1-L_2019166EN.01002601-E0001


49Yang Liu, Dan Iter, Yichong Xu, Shuohang Wang, Ruochen Xu, Chenguang Zhu :  G-Eval: NLG Evaluation using Gpt-4 with Better Human Alignment. Proceedings of the 2023 Conference on Empirical 
Methods in Natural Language Processing. 

https://aclanthology.org/people/yang-liu-edinburgh/
https://aclanthology.org/people/dan-iter/unverified/
https://aclanthology.org/people/yichong-xu/
https://aclanthology.org/people/shuohang-wang/unverified/
https://aclanthology.org/people/ruochen-xu/unverified/
https://aclanthology.org/people/chenguang-zhu/unverified/
https://aclanthology.org/2023.emnlp-main.153.pdf
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Exemple 
(non orienté résumé 
automatique mais 
génération de texte)



Haitao Li,Jiaying Ye, Yiran Hu, Jia Chen, Qingyao Ai, Yueyue Wu, Junjie Chen, Yifan Chen, Cheng Luo, Quan Zhou,Yiqun Liu : CaseGen: A Benchmark for 
Multi-Stage Legal Case Documents Generation, 2025,
https://arxiv.org/abs/2502.17943 51

https://arxiv.org/abs/2502.17943


Explicabilité des métriques ? 

52Tanguy  Herserant and Vincent Guigue :  SEval-Ex: A Statement-Level Framework for Explainable Summarization Evaluation,2025, Advances in Knowledge Discovery and Data Mining : 29th 
Pacific-Asia Conference on Knowledge Discovery and Data Mining, PAKDD 2025, Sydney, NSW, Australia, June 10–13, 2025



En conclusion sur les métriques

Il faut toujours considérer plusieurs métriques.

Elles servent à filtrer les mauvais résumés de façon automatique et à comparer 
les approches les unes aux autres

53

Mais la validation finale doit 
rester sous le contrôle d'un 

expert humain 
(Human-in-the-loop) !



3.
Adaptations au(x) domaine(s)

54



Spécificité des domaines

Vocabulaire spécifique au domaine (et lien entre les mots)

Tâches spécifiques au domaine

55



Spécificité des domaines

Vocabulaire spécifique au domaine (et lien entre les mots)

Tâches spécifiques au domaine

Expérience Message

BERT vs BioBERT effet du corpus

BERT vocab vs SciVocab effet tokenizer

PubMedBERT tokenizer + pretraining

Entraîner sur un corpus spécifique

56



Spécificité des domaines

Vocabulaire spécifique au domaine (et lien entre les mots)

Tâches spécifiques au domaine

Entraîner sur une tâche spécifique

57



PEFT : Parameter Efficient FineTuning

Différentes stratégies pour s’adapter à moindre coût

58



Lien avec les données: disponibilité de la supervision

1. Spécification de la tâche: 
Qu’est ce que j’observe en entrée / qu’est ce que j’attends en sortie?

2. Supervision:
En général, je dispose des textes en entrée… 
Est ce que je dispose de suffisamment d’annotation (=sorties attendues)?

3. Difficulté:
La tâche est-elle difficile? Combien de temps prend-elle à un expert? Avec 
quelle fiabilité, quel accord entre annotateur?

4. Evaluation:
Existe-t-il une métrique pour évaluer les performances sur la tâche 
considérée?

59



Sensibilité des données

Le risque de fuite de données

60



Sensibilité des données

61



Exemple d’application au juridique
Synthèse de documents juridiques orientée 

entités

62



Document juridique à 
résumer
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WHAT IS THE AIM OF THE REGULATIONS?

● Regulation (EU) 2017/1129 (the prospectus regulation), as supplemented by Delegated 
Regulations (EU) 2019/979, (EU) 2019/980 and (EU) 2021/528, aims to help companies, 
including small and medium-sized enterprises (SMEs), access different forms of finance in the 
European Union (EU). It does so by simplifying and streamlining the rules and procedures for 
drawing up, approving and distributing the prospectus a company publishes when offering 
securities to the public or admitting securities to trading on a regulated market.

● The legislation reduces costly and burdensome red tape for companies and enables investors to 
make the right investment decision by providing comprehensible, easy-to-analyse and concise 
information.

Delegated acts

The European Commission has adopted the following acts:

● Delegated Regulation (EU) 2019/979 laying down details of the key financial information in 
the summary of the prospectus, the publication and classification of the prospectus, the 
advertisement for the securities and the supplement to a prospectus;

● Delegated Regulation (EU) 2019/980 laying down details of the precise content and format 
of the prospectus, and concerning the scrutiny and approval of the prospectus;

● Delegated Regulation (EU) 2021/528 setting out the minimum information content of the 
document to be published for a prospectus exemption in connection with a takeover by means of 
an exchange offer, a merger or a division;

● Delegated Regulation (EU) 2020/1272 amending and correcting Delegated Regulation (EU) 
2019/979;

● Delegated Regulation (EU) 2020/1273 amending and correcting Delegated Regulation (EU) 
2019/980.

Résumé “idéal” 
produit par des 

experts

Avec:
- des entités 

fidèles
- des abstractions
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Résumé produit par 
les approches d’état 

de l’art sans 
adaptation au 

domaine

The Commission Delegated Regulation (EU) 2019/980, dated 14 March 2019, 

supplements Regulation (EU) 2017/1129 of the European Parliament and Council. 

It addresses the format, content, scrutiny, and approval of the prospectus to be 

published when securities are offered to the public or admitted to trading on a 

regulated market, effectively repealing Commission Regulation (EC) No 809/1273. 

It includes different key points: -

 Different types of prospectuses are subject to specific information requirements 

depending on the issuer, type of security, and market admission, also mentioned in 

Regulation (EU) 2020/1273. 

- As in Regulation 2019/977 Universal registration documents must clearly state 

whether they have been approved or simply filed with the competent authority. 

[...]

Avec:
- des entités fidèles
- des hallucinations 

factuelles (“vraies”)
- des hallucinations 

non factuelles 
(“fausses”)
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66% 
des entités des résumés de référence (produits par les experts) sont des 

abstractions (c’est à dire non présentes dans le document d’origine).

Les approches qui cherchent ‘seulement’ à limiter les hallucinations ne peuvent 
pas s’appliquer
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Proposition : Synthèse abstractive guidée par les entités
(Travaux de thèse de Nihed Bendahman, 2025)

=

=

X
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Comment ? Modèle proposé

Inférence Extraction 
des entités

+
Entités liées au 

document dans le graphe
Document 
juridique

Résumé 
abstractif généré

Documents du test

Graphe 
d’entités

Extraction 
des entités

+
Entités abstractives 

du résumé de 
référence

Entités liées au 
document dans le graphe

+
Document 
juridique

Résumé de 
référence

Fine-tuning du 
modèle (PLM)

Apprentissage

Documents de 
l’apprentissage

Graphe 
d’entités
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Graphe d’entités
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document sujet mots-clés

localisation organisation entités juridiques

=> Evaluation de plusieurs stratégies de sélection des nœuds 



Quelques résultats
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Modèle
Faithfulness Factual 

Hallucination
Non Factual 
Hallucination Bert-Score Fact-CC ROUGE

ECC 0,21 0,07 0,70 0,84 0,36 0,22

Oracle 0,21 0,11 0,60 0,86 0,39 0,26

Setting 0 0,17 0,04 0,73 0,83 0,27 0,20

Setting 1 0,15 0,05 0,78 0,86 0,34 0,23

Setting 2 0,20 0,08 0,68 0,87 0,39 0,21

Setting 3 0,20 0,08 0,68 0,86 0,40 0,24

Modèle de l’état 
de l’art

Différents 
modes 

d’entrainement

Métriques 
orientées entités

Plus d’hallucinations factuelles    Moins d’hallucinations non-factuelles



Quelques extensions et travaux en cours

Plutôt que d’injecter des entités dans le 
modèle

    => injecter des triplets relationnels ? 

Il nous faut donc les triplets….

    => annotation du corpus EurLex en 
triplets

Résultats: 

Meilleurs!  y compris sur les 
métriques non-orientés triplets

71N. Bendahman, K. Pinel-Sauvagnat, G. Hubert & M.B. Billami : EUR-Lex-Triples: A Legal Relation Extraction Dataset from European Legislation. In International Conference on Theory and Practice of 
Digital Libraries (pp. 433-451), 2025



Quelques extensions et travaux en cours

Utilisation de LLM plutôt que de PLM fine-tunés

Pour le moment, pas d’avancée notable

Problème de prompt ? 
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En conclusion
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La souveraineté en IA
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Des solutions chères
Des capacités qui émergent avec la taille des modèles
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Les risques à utiliser un système d’IA
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